
 

Top
Ma
 

 

Men

Cour

Mem

 

 

 

 

pic: P
chine

tor:	Fe

rse:	Da

mbers:	

EM

redic
e lear

eng	Liu

ata	Scie

	Harsh

-623 

ction 
rning 

u	

ence	a

h	Shah,

 

Fina

 

of Sto
conc

nd	Kno

,	Viraj	

l proj

ock M
cepts.

owledg

Patel,

ject

Marke
. 

ge	Disc

Rushi

et wit

covery	

ik	Gand

 

th 

dhi	



Table of contents  

 

1.1 Problem statements and study objectives……………………………………….. 

1.2 Data description……………………………………………………………………….. 

1.3 Machine learning model and working ………………………………………………………… 

1.4 Results and conclusion………………………………………………………………………………… 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



Introduction 

1.1 Problem statement and study objectives 

Investment is the key/main source of income for majority of population around the world. 

Data shows almost 56% of U.S. population invests in stock market and out of this a large 

number of people have investments in shares and mutual funds. Here in this investment 

decision is made using machine learning LSTM technique which is very famous and trusted 

technique for predicting stock market for company BMW. Patterns of daily change is being 

analysed and then LSTM is performed for almost 10,000 samples for a year that 252 

working market days. And main objective was to try to reduce the error in current LSTM 

models and find lowest percentile just being on safer side to analyse what could be the loss 

in worst possible situation. Also what percentage of investment should be invested and 

what can be the expected return. Graphs for all the parameters are being plotted for better 

visualization and understanding. Hence performance of AMAZON is being analysed and 

predicted and based on that decision is displayed. How money should be invested is also 

presented as a suggestion. What can be the range of expected returns? What can be the 

risk factor? And this model was validated with comparing the projected value with actual 

market value. 

Prediction of stock trend has long been an intriguing topic and is extensively studied by 

researchers from different fields. Simple statistical analysis of financial data provides some 

insights but, in recent years, investment companies have increasingly used various forms of 

artificial intelligence (AI) systems to look for patterns in massive amounts of real time equity 

and economic data. Machine learning, a well‐established algorithm in a wide range of 

applications, has been extensively studied for its potentials in prediction of financial 

markets. Today stock market analysis or prediction is the most difficult task to perform. 

Though many models and concepts have been developed and it is a lot more easier than 

previous times when there were no proper technologies and lack of knowledge and also no 

proper data management. But in this field still there are many variables which are hard to 

overcome like sentiments, economies etc which affect the stocks. Hence it becomes very 

difficult to predict. There are many existing models which use methods like LSTM, EMA, 

SMA and all but all models have credibility with their accuracy level. One of the important 

factor and variable that affect the stock market is sentiments and various efforts have been 

done to break the boundaries by incorporating external information through fresh financial 

news or personal internet posts such as Twitter. These approaches, known as sentiment 

analysis, replies on the attitudes of several key figures or successful analysts in the markets 

to interpolate the minds of general investors. Despite its success in some occasions, 

sentiment analysis may fail when some of the people are biased, or positive opinions follow 

past good performance instead of suggesting promising future markets. 

 



1.2 Dataset description 

Here we are using dataset from Yahoo and we have choose BMW as our company. Here the 

start date of the dataset is from 2000 to 2021. Larger the dataset more accurate the model. 

As whole technique is predicting prices based on data. We didn’t require to clean data as it 

was clean and variables were also less only date, closing prices and volumes of shares. We 

directly extracted the data from the yahoo by using the libraries of python which was very 

easy to use. We used libraries like ‘pandas_datareader’, and within this we used 

‘data_source’ was Yahoo. Start dates and end dates were also specified within this function. 

All raw data will be managed by Python. We will also use existing python libraries for 

designing a machine learning model. Our accuracy mainly depend on the amount of data we 

are provided hence we will try to extract maximum amount of data for making the model 

accurate. Also try to predict the patterns and what factors affect the pattern by putting in 

our machine learning model. All techniques will be referred from previous machine learning 

model. All algorithms will be referred from previous published machine learning paper and 

will test on various data sets.     

For understanding the data and the closing price we plotted the basic relationship of closing 

price for the graphs to analyse the basic trends. Size of data is also very important for the 

formulation and accuracy of the model. Hence we took largest possible data set from where 

the company was listed to get more accurate model and results. Hence all trends and graphs 

are plotted. And base on this model is formulated and conclusion is drawn. 

 

1.3 Machine learning model and working 

Our program uses an artificial recurrent neural network called Long Short Term 

Memory(LSTM), to predict the closing stock price of a corporation (BMW), using the past 60 

days stock price. Unlike standard feet for neural networks LSTM has feedback connections it 

can not only process single datapoint like images but also entire sequences of data such as 

speech or video. LSTMs are widely used for sequence prediction problems and have proven 

to be extremely effective and the reason it works so well is because the LSTM is able to 

store past information that is important and forgive information that is not important. 

The machine learning libraries that we used were “MinMaxScaler” from sklearn, to scale our 

dataset for the model. The model used was “Sequential” from keras and layers added to the 

model for our analysis was “Dense” and “LSTM” again from keras. 

Using datareader from pandas, we were able to extract the data from yahoo finance for the 

BMW stock. Our data frame is shown below. 
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